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DORA
Obiettivi Generali ll -

Tra gli oblettivi del progetto:
v’ Identificazione delle lacune informative sul tema VAC

v' Sviluppo di soluzioni statistiche in grado di combinare,
integrare e produrre dati immediatamente utilizzabili

Strategla operativa:
>» Pervenire a una stima accurata dei fenomeni di interesse

» Definire nuove misure costruendo indicatori opportuni e
utilizzando approcci modellisticil
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e Perché integrare 1 dati sulla VAC
elo stato delle fonti

e La Data Integration (DI)
ePrincipalil approccili statistici
eProblemi e limitazioni

eProposte di nuove misure e modellil

eTndicatori

eCalibrazione
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DORA

Stato delle fonti |" B

Per le diverse aree
tematiche abbiamo fonti
che:

e s] riferiscono a unita
amministrativo-
territoriall diverse

*s1 riferliscono a periodi
diversi

* s1 modificano nel tempo
* sono frammentate
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DORA Violenza
Stato delle fonti i e Psicologica

FONTE DEI DATI - ISTAT e Health Behaviour in

School-aged Children (HBSC) ITALIA Starting situation Situation Pre-Imputation (deleted variables)
CONTENUTO - diverse indagini: «Autori e vittime Year Var Tot Pre Na \Var Tot Pre Na
di reati §egna}at% Qal}e forze dell'ordine 7013 70 500 104 106 27 960 104 166
aill'aumé?ta g?dléla;é;ZszéigAgoégsm_ZOl7) ' 2014 % 780 68 12| 32 %0 68 332
«Numero di reati» da = e
«Bullismo» da HBSC ITALIA (2014, 2018, 2022) 201> 20 00 0 104 3 00 0 108
PERIODO — 2013-2022 2016 20 600 496 104 32 960 496 464
VARIABILI INIZIALI COINVOLTE — 34 variabili: 2017 200600 0L 99 32 960 0 459
32 variabili disponibili a livello regionale 2018 20 600 488 112 32 960 488 47
2 variabili disponibili a livello nazionale 2019 8 240 224 16 32 960 224 736
VARIABILI FINALI COINVOLTE - Rimosse le 2 2020 8 240 224 16 32 960 224 736
variabili disponibili a livello nazionale, 2021 8 240 224 16 32 960 224 736
restano 32 variabili 2022 10 300 268 32 32 960 200 760
LIVELLO DI AGGREGAZIONE - Dati disponibili a T0T 160 4800 4043 757 20 9600  3.975 5.625
livello regionale e per macro-regioni ISTAT (5)
ALTRE FONTI UTILIZZATE - «Bullismo:
Comportamenti offensivi e violenti tra 1
giovani» da ISTAT
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DORA

Stato delle fonti |I B violenza Sessuale

FONTE DATI - ISTAT

CONTENUTO - Fusione di due diverse Starting situation Situation Pre-Imputation (deleted variables)
indagini: | | | | Year Var Tot Pre Na Var Tot Pre Na
“"Casl e reatl per tipologia di comune”
(ISTAT, 2013-2017) 2013 80 2400 1859 541 75 2250 1824 426
“Imputatili per tipologia di reato” (ISTAT, 2014 g1 2.430 1.947 483 15 2.250 1.905 345
2013-2022) 2015 81 2430 1967  483| 75 2250 1925 35
PERIODO - 2013-2022
VARIABILI INIZIALI COINVOLTE _ 81 2016 81 2430 1.996 434 75 2.250 1.954 296
variabili: 2017 81 2430 1.952 478 75 2.250 1.910 340
6 variabili disponibili a livello regional
75 variabili disponibili a livello 2018 20 000 260 40 E 2.0 200 1690
nazionale 2019 20 600 560 40 15 2.250 560 1.690
VARIABILI FINALI COINVOLTE - Rimosse © 2020 20 600 560 40 75 2.250 560 1.690
V?rlablll dlspon}bl}lla livello nazionale, 2001 20 500 560 10 75 7950 560 1690
rimanendo 75 wvariabili
LIVELLO DI AGGREGAZIONE -, Dati disponibili 2022 20 600 560 40 75 2.250 560 1.690
a livello regionale e per macroregioni TOT 504 15120 12521 2599 750 22500 12318 10.182
ISTAT (5)
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DORA

Stato delle fonti il e

Inoltre abbiamo fontl «indirette»
camplonarle € non camplonarie:

* ITndagine
* ITndagine
*Chiamate
*Datl dex

sulla sicurezza del cittadini
sulla violenza sulle donne

al 1522

CAV

e e o
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La Data Integration

* Record linkage

* Privacy preserving record linkage
e Statistical Matching

* Probabilistic Statistical Matching
* Data fusion

*Fi1le Grafting
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Record Linkage Statistico

La Data —

Database B

* Nome

Integration =

« Copnome
* Data nascita
* Codice fiscale

* Cognome
- Eta
= Indinnzzo

Fasi del processo:

1. Preprocessing: pulizia e standardizzazione
2. Blocking: riduzione spazio di ricerca

3. Confronto: calcolo similarita tra record

4. Classificazione: decisione finale sus match

Blocking

* Raggruppamento
» Riduzione confronts

Confironto
e Scoring

Classificazione

* Soglie decisione
» Distanza stringhe « Machine Leamning
» Pesi camps » Regole probab

pindad hy the Brropaan Union, Yiews avd opinmns exprazsal sr# hipwsver those of the suthon inly and da fat nece
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La Data

Integration

Fundad hy the Earopaan Union. Views and apinmns exprazsal are hrwever t

File Grafting con Hot Deck Imputation (k-NN)

Dataset A (Donatore)
Variabili comnni:
-
* Genere
» Titolo statio

Variabili specifiche:
* Reddito
= Occupazione

Identificazione
Variabili Comuni
» Matching su- Eta. Genere, Titolo study

Esempio k-NN (k=3):

D133, F, Lavren

353 36 F, Master

Vantaggi del metodo:

» Prezerva disfribuzioni oniginah

» Mantiene correlaziom tra variabili
» Non assume distnbuzions parametrica

Hot Deck
Imputation

* Trasterimento

* Preservazions

Dataset B (Ricevente)
Varzabih comumi:
~Et
* Genere
* Tiolo studio
Variabili specifiche:
= Salm=
= Stile vita

Fasi del processo:

1. Identificazions vanabili comum
2. Caleelo distanze k-NN

3. Hot deck mputation

4. Coztruzions matnce unificata

Strategia
Selezione
* Ramdom da k-NN
valoidaAaB = Pm vicino
* Media pondersts

correlaziont * Regole condizionall

Matrice Unificata

* Totte le vanabilidiA =B
« Valon imputats dove mancant
» Struttora correlamon: preservata
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La Data Integration ll! -

* Problemi di integrazione:

Record linkage e
statistical matching non e
possibile

LLe unita statistiche
non sono le stesse

Uso di metodi di Data
Fusione e File
Drafting

Troppl dati mancantili sulle
variabili comuni

STUDI .
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La nostra strategia
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Input

Variable

Aggregation Lewvel

Regional Macre
Missing af least
Present 9
one
Present Absent
Missing at least
g Present
one
Missing at least
g Absent
one
Absent Present
Absent Absent

Strategy and intermediate output

Territorial Aggregation

Territorial Aggregation

Regional

AMELLA N J— Variable Update Territorial

Final Qutput

Aggregation
without Macro

Regional
AMELLA I ] Wariable

Territorial Aggregation
without Macro

Complete
variable with
imputations
(30 obs)

Territorial Disaggregation

Regional
Models ] Variable

Territorial Aggregation
without Macro
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Situazione di Partenza

NAs Total (2013-2022

Ml 134 VARIABILI
300 OSSERVAZIONI
W& 40200 dati

. Misaing (55%)

B ovsenved (479)

53%
MISSING
VALUES
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BACKGROUND AND STARTING SITUATIOND-ORi -
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Sexual Abuse Psychological

s S 444

M 76 variables Ml 34 Variables Ml 22 variables
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Ml 2 variables
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Alla fine del Processo

Sexual Abuse Psychological
Violence
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Thematic Area Observations  Variables PRE Complete Variables PRE %NA PRE  Variables POST Complete Variables POST %NA POST
Sexual 300 T8 19 43% T6 @ 32%
Psico 300 34 0 B0% 32 @ 46%
Neglect 00 22 0 6% 200 3%
1522 300 2 0 48% 2 @ 4%

Ml 66 VARIABILI
300 OSSERVAZIONI
M& 19800 DATI
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Proposte di nuove misure

* Indicatori su base regionale (sul database
ricostruito)

*Uso di1 fontl indirette per valutare 11 sommerso

* Uso di fontl indirette per misurare 11 sommerso
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DORA
INDICATORI SU BASE REGIONALE -l -

Sexual Abuse

Psychological
Violence

Neglect
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Combinazione delle aree Indicatore composito che
tematiche tramite modello O unisce tre diversi aspetti
fattoriale el
— Adult Perpetrator
Sexual Abuse -
i Minor
Psychological ercetrator
Violence perp
Neglect Child victim
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Psycho =~ ' '
min_ff_thrt_pm 1.000 ©.396  ©.397 f a. t t O ]f 1 a. l 1
ad_ff chld b _p 1.191 @.088 13.586 @.000 0.472 0.473 .
ad_off fm_b_pm 1.13@ @.871  15.835 0.000 0.448 0.449 t e S t a t l
nv_thrt_ntl13_ 1.235 9.140 8.853 @.000 0.489 8.491
nv_thrt_ntl13_ 1.386 @.151 9.197 @.000 .549 9.550
nv_stlk_ntll3_ 9.972 9.128 7.603 8.000 8.385 8.391
nv_stlk_ntll3_ 1.305 @.152 8.572 @.000 8.517 8.518

Sexual =~
mnf_prnprst_ps 1.8 e.445 8.446
minf_sx1_pstpm 9.928 9.184 5.040 0.000 9.413 9.414
adf_prnprst_ps 9.851 9.132 6.457 8.000 0.378 8.379
aduf_sx1_pstpm 9.506 @.118@  4.619 0.000 9.225 9.226
aduf_crr_pstpm 1.288 9.19@ 6.787 @.000 8.572 9.574
aduf_slc_pstpm 1.207 9.141 8.560 @.000 8.537 0.538
nmvctm_sx1 13 -8.372 @.121  -3.062 9.002 -0.165 -0.166

Meglect =~
fmly cst cl @2 1.000 9.683 0.684
fmly cst ¢1 35  ©.915  ©.221  4.147  @.808  0.625  0.627 2" order CFA
fmly cst_c_610 9.617 @.155 3.979 @.000 0.421 0.423 Bi-factor CFA
rsd_srv_cls 82  -8.089 @.127 -0.702 9.482 -0.861 -0.061
rsd_srv_cls 35 -0.306 @.133  -2.3e5 9.821 -0.209 -0.210
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3 Grafico su medie degli anni
Veneto —r

Valle dA0SIa _——
Umbna I
Toscana -;
Sicilia E
Sardegna _:
Puglia -'=
Provincia autonoma Trento e
Provincia autonoma Bolzano -
Piemonte = "e—
g Molise -‘:
% Marche -,
Lombardia phe—
Liguna :
Lazio —
Friuli Venezia Giulia _‘_
Emilia Romagna ‘-__
Campania -=_
Calabria —l_-
Basilicata J
Abruzzo — |
0 1

Fundad hy the Earopaan Union. Views and apinmns exprazsal sre wever those of the suthoris! only and da fat neces

Factor

. Mean_IndexVac
. Mean_Neglect
. Mean_Psycho
- Mean_Sexual

m cannal be beld sponsibla for fem . Deia has rscaived funding from the Eumpsin Dommizzinn vadar the |

3.2 Grafico su tutti i fattori anno per anno

Trend IndexVac (2013-2022)

Region
— Abruzzo
2 — Basilicata
—— Calabria
—— Campania
— Emilia Romagna
1 — Friuli Venezia Giulia

~ lLazio

IndexVac Score

— Liguria
~ Lombardia
0 ~ Marche

~ Molise

20132014201520162017 2018201920202021 2022
Year

— Piemonte

— Provincia autonoma Bolzano
—— Provincia autonoma Trento
— Puglia

—— Sardegna

— Sicilia

~—— Toscana

~— Umbria

~—— Valle d'Acsta

~ Veneto
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Uso di fontili 1ndilrette per
valutare 11 sommerso

* Integriamo due fonti:
* Chiamate al 1522

* Indagine sulla sicurezza delle donne
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NUMERO

Criterio di selezione 1022

Chiamate dirette del minori

Chiamate da un adulto che riporta
anche la presenza di minori
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#=100 Y¥boys tmen ¥ girls # women

"Poiché le donne costituiscono il 26,185
o . bbb asny . ... :
94% delle chiamate, esse St E RIS
: - SEEEERRRRRRERY.
rappresentano la principale fonte EERERRRRRRRRRE
SEEERRRRRRRERY.

' ' ' 8 L3

indiretta per analizzare SRR RRRRRRLEE
o , o SEESE SRR RS
1" esposizione del bambini alla SERERRRRRRRREE
- " SRR RERRRRLRD
violenza. SRR RRRRERE
SERRRRRRRRRRRE
67 507 1092 CREABGEEARBARER
' SRRL 28838888232 SEEIREEERRRR S

boys men girls women

Sample composition
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DORA
di non denuncia

* La non denuncia ha una percentuale pari al 82.49%

90
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78
76
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Underreporting vs Calls to 1522 (2013-2023)

100% ; 4000
e\i /\.——/\ 3500
o —— : o >
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S 60% ; o
3 |
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i 2000
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2013 2014 2015 2016 2017 2018 2019 2020 2021 2022 2023
Year
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logistica per la non denuncia

La categoria di riferimento e stata 1mpostata
su 'No' per modellare la probabilita di
denuncia.

Tutte le variabilili categoriche 1ncluse:
varliabile relativa al periodo, relazione tra
autore e vittima, 1nterazione tra nazionalita
(italiana/non italiana), occupazione, fascia
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Reference @ Period: From 2013 to 2017 @ Marital Status: Single @ Occupation: Employed

@ Victim Age Group: Adult @ Origin: Italian victim & foreign author @ Perpetrator: Acquaintance/Neighbor

From 2018 to 2023
Married
Divorced/Separated
Widowed

Student / Homemaker
Not employed

Minor

Both non-ltalian

D e e e

+

.

@
£ Foreign victim & italian author
= Both Italian + '
> Spouse/Partner -’- -
Ex Spouse/Partner -
Parents :
Children/Siblings '
. '
Cohabitant Or Stepparent ‘ '
Relative/Friend/Lover ‘ :
Ex Cohabitant ’ :
Others ’ v
0.2 04 0.6 0.8 1 12 14 16 18
Odds Ratio
Fundad hy the Fropaan Uninn, Views avd apinmns exprazsad are hiowever those of the suthoris) only and da yat necessarily meflact those of $e Fumpaan Union, Tha Earopean Unimn camnat be beld msponsibla for em . Doia has secaved funding from the Eumpsin Commissing vadar the Eurapiaan Inions CERV progrsmme (Grant Asement N 10109535)
ZoEGU STUD)
Z = € = ™ |UNIVERSITA
8 =3 a0 Nazonak; DEGLI STUD
z z .. IStil | o DI BRESCIA
BICOCEA




DORA

Co-funded by the
European Union

Uso di fontili 1ndilrette per
valutare 11 sommerso

* Integriamo due fonti:
* Chiamate al 1522

* Indagine sulla sicurezza delle donne

* Calibriamo le chiamate del 1522 utilizzando
1" indagine sulla sicurezza delle donne del 2013
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Fundad hy the Eamopaan Unian i

Calibrazione Indagine 1522 (2013-2015) con Totali Sicurezza delle Donne 2013

Indagine "Sicurezza Chiamate al 1522
delle Donne" 2013 (2013-2015)
(Indagine campionaria) {Indasine totale)

Totah di calbrazione: Variabik ozzervate:
= Donne vithime per et = Exa vittimsa

= Area geografica
= Stato civile
* Lavoro (anche nero)

finizi Totah
Ezempio Totali di Calibrazione: Ddei C alig,r":zigltle ‘antaggi della Calibrazione:

= Ts: Domne vittime 16-24 armi * Correzione bizs di selezione

Varishile di CaEbraxions

oyt s e = T.: Domme vittime 25-44 anmi * Rappresentativita popolazione
Exi 25.44: 1,260 000 duirse witlinz = Ts: Nord, Centro, Sud, Isole = Stime coerenti con indazine ufficiale
Nonb: L1000 denre = stz = Ta: Nubile, Caningata, Separata . * Riduzons varianza stims
Cortin: 850000 dymnre vattionc
Sodrfacde: 900 N0 donns votens Limiﬁ dd me‘odo:
Cvmiupatz: | 00000 Rt vittene . Ipoteﬂ & mﬂogeﬂel& nei gruppi
T e o E « Disponibilits varisbili comuni
Calcolo Pesi di Calibrazione * Qualita torali di riferimento
N Metodo: Raking o Post-aratificanions
Timeline del proceszeo: « Wip =P80 calitrato per umith i
\ =T; pes ogni variabile §
—o - - Taxa=T, i
2 * Nimizzaeions
013 20132018 Peot-201 S DRIZ AN e SoL
Irnkgors: Chiscnc Staex:
Sicunvss 22 eSS

Applicazione Pesi Stima Variabili
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