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Obiettivi Generali

Tra gli obiettivi del progetto:

 Identificazione delle lacune informative sul tema VAC

 Sviluppo di soluzioni statistiche in grado di combinare,

integrare e produrre dati immediatamente utilizzabili

Strategia operativa: 

 Pervenire a una stima accurata dei fenomeni di interesse

 Definire nuove misure costruendo indicatori opportuni e 

utilizzando  approcci modellistici



OUTLINE

• Perché integrare i dati sulla VAC

•lo stato delle fonti

• La Data Integration (DI)

•Principali approcci statistici

•Problemi e limitazioni

•Proposte di nuove misure e modelli 

•Indicatori

•Calibrazione



Stato delle fonti

Per le diverse aree 

tematiche abbiamo fonti 

che:

• si riferiscono a unità 
amministrativo-

territoriali diverse

• si riferiscono a periodi 
diversi

• si modificano nel tempo

• sono frammentate



Stato delle fonti

FONTE DEI DATI → ISTAT e Health Behaviour in 

School-aged Children (HBSC) ITALIA

CONTENUTO → diverse indagini: «Autori e vittime 

di reati segnalati dalle forze dell'ordine 

all'autorità giudiziaria» da ISTAT (2013-2017), 

«Numero di reati» da ISTAT (2013-2022) e 

«Bullismo» da HBSC ITALIA (2014, 2018, 2022)

PERIODO → 2013-2022

VARIABILI INIZIALI COINVOLTE → 34 variabili:

32 variabili disponibili a livello regionale

2 variabili disponibili a livello nazionale

VARIABILI FINALI COINVOLTE → Rimosse le 2 

variabili disponibili a livello nazionale, 

restano 32 variabili

LIVELLO DI AGGREGAZIONE → Dati disponibili a 

livello regionale e per macro-regioni ISTAT (5)

ALTRE FONTI UTILIZZATE → «Bullismo: 

Comportamenti offensivi e violenti tra i 

giovani» da ISTAT

Violenza
Psicologica



FONTE DATI → ISTAT

CONTENUTO → Fusione di due diverse 

indagini:

“Casi e reati per tipologia di comune” 

(ISTAT, 2013-2017)

“Imputati per tipologia di reato” (ISTAT, 

2013-2022)

PERIODO → 2013-2022

VARIABILI INIZIALI COINVOLTE → 81 

variabili:

6 variabili disponibili a livello regionale

75 variabili disponibili a livello 

nazionale

VARIABILI FINALI COINVOLTE → Rimosse 6 

variabili disponibili a livello nazionale, 

rimanendo 75 variabili

LIVELLO DI AGGREGAZIONE → Dati disponibili 

a livello regionale e per macroregioni 

ISTAT (5)

Stato delle fonti Violenza Sessuale



Stato delle fonti

Inoltre abbiamo fonti «indirette» 

campionarie e non campionarie:

• Indagine sulla sicurezza dei cittadini

• Indagine sulla violenza sulle donne

• Chiamate al 1522

• Dati dei CAV



La Data Integration

• Record linkage

• Privacy preserving record linkage

• Statistical Matching

• Probabilistic Statistical Matching

• Data fusion

• File Grafting



La Data 

Integration



La Data 

Integration



La Data Integration

• Problemi di integrazione:

Le unità statistiche 

non sono le stesse

Record linkage e 

statistical matching non è 

possibile

Uso di metodi di Data 

Fusione e File 

Drafting

Troppi dati mancanti sulle 

variabili comuni



La nostra strategia



Situazione di Partenza

📊 134 VARIABILI

📅 300 OSSERVAZIONI

📈 40200 dati

53% 

MISSING 

VALUES



BACKGROUND AND STARTING SITUATION

Sexual Abuse Psychological

Violence

Neglect 1522

📊 76 Variables 📊 2 Variables📊 22 Variables📊 34 Variables



Alla fine del Processo

Sexual Abuse Psychological

Violence

Neglect 1522



Thematic_Area Observations Variables_PRE Complete_Variables_PRE %NA_PRE Variables_POST _Complete_Variables_POST %NA_POST

Sexual 300 76 19 49% 76 42 32%

Psico 300 34 0 60% 32 14 46%

Neglect 300 22 0 61% 20 10 31%

1522 300 2 0 48% 2 0 41%

📊 66 VARIABILI

📅 300 OSSERVAZIONI

📈 19800 DATI



Proposte di nuove misure

• Indicatori su base regionale (sul database 
ricostruito)

• Uso di fonti indirette per valutare il sommerso

• Uso di fonti indirette per misurare il sommerso



INDICATORI SU BASE REGIONALE

Sexual Abuse

Psychological

Violence

Neglect



Combinazione delle aree 

tematiche tramite modello 

fattoriale

Indicatore composito che 

unisce tre diversi aspetti

Sexual Abuse

Psychological

Violence

Neglect

Adult Perpetrator 

Minor 

perpetrator

Child victim



Modelli 

fattoriali 

testati
• RISULATI





Uso di fonti indirette per 

valutare il sommerso
• Integriamo due fonti:

• Chiamate al 1522

• Indagine sulla sicurezza delle donne



Chiamate dirette dei minori

Chiamate da un adulto che riporta

anche la presenza di minori

Criterio di selezione



"Poiché le donne costituiscono il 

94% delle chiamate, esse 

rappresentano la principale fonte 

indiretta per analizzare 

l’esposizione dei bambini alla 

violenza."



% di non denuncia

• La non denuncia ha una percentuale pari al 82.49%
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Modello di regressione 

logistica per la non denuncia

• La categoria di riferimento è stata impostata 

su 'No' per modellare la probabilità di 

denuncia.

• Tutte le variabili categoriche incluse: 

variabile relativa al periodo, relazione tra 

autore e vittima, interazione tra nazionalità 

(italiana/non italiana), occupazione, fascia 

di età (minorenni vs adulti) e stato civile."





Uso di fonti indirette per 

valutare il sommerso
• Integriamo due fonti:

• Chiamate al 1522

• Indagine sulla sicurezza delle donne

• Calibriamo le chiamate del 1522 utilizzando 
l’indagine sulla sicurezza delle donne del 2013
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